


遙測影像處理演算法
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•Principal Component Analysis
•對一組高維度空間中的資料投影到
低維度空間

•找出最佳的投影方式，使得投影後
的資料點能盡量散開

PCA



假設我們的資料點是由維度為m的向量Xi來表，
其中

假設這一組資料的平均值是零：
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目標是要找一個單位向量u，使得在u方向
的投影平方和為最大

用一個 矩陣A來表示此資料
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這一組資料在方向的投影可以表示為下列向量：

投影平方的總和為：
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欲使投影總和為最大，並滿足 ，
我們可引進Lagrange Multiplier，並形
成新的目標函數：
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根據線性代數

eigenvalue的大小排列

對應的eigenvector則是

TAA



透過PCA，我們能找出一組單位向量
{ } ，使得

其中，yi 稱為第 i 組主要分量（the i-th
principal component）。
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Example

原始資料





load fusion_spot
imagesc(A)
colormap(gray)
figure
image(A1(:,:,[3 2 1]))

CST



C=rgb2hsv(B);
D=zeros(1000,1000,3);
for i=1:4,for j=1:4

D(i:4:end,j:4:end,:)=C;
end,end
D(:,:,3)=double(A)/255;
F=hsv2rgb(D);

CST



Color Space Transform
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